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WYMAGANIA WSTEPNE W ZAKRESIE WIEDZY, UMIEJETNOSCI I KOMPETENCJI

SPOLECZNYCH
1. Podstawowa wiedza w zakresie algebry liniowe;j
2. Podstawowa wiedza w zakresie statystyki matematyczne;j

CELE PRZEDMIOTU
C1 Przekazanie podstawowej wiedzy i umiej¢tnosci dotyczacych znaczenia i formutowania
zagadnien predykcji ceny i produkcji energii
C2 Uporzadkowane przedstawienie wybranych metod i algorytméw predykcyjnych

C3 Wyc¢wiczenie praktycznej umiejetnosci postugiwania si¢ oprogramowaniem do rozwigzywania

zadan predykcji




PRZEDMIOTOWE EFEKTY UCZENIA SIE

Z zakresu wiedzy:
PEU WO0I Zna znaczenie i sposob formutowania problemu predykcji
PEU W02 Zna wybrane metody predykcyjne

Z zakresu umiejetnosci:
PEU _UO1 Potrafi sformutowac zatozenia niezbedne do zbudowania zadania predykcyjnego
PEU UO02 Potrafi rozwigza¢ zadanie predykcyjne stosujac odpowiednie algorytmy

Z zakresu kompetencji spotecznych:
PEU K01 Kreatywno$¢ w poszukiwaniu rozwigzania danego problemu

TRESCI PROGRAMOWE

Forma zaje¢¢ - wyklad

Liczba godzin

Wprowadzenie, zagadnienia organizacyjne.

Techniki wstepnego przetwarzania danych

Statystyczne i ekonometryczne modele prognozowania energii

Modele AI/ML do analizowania energii [

Modele AI/ML do analizowania energii I

Ocena 1 walidacja modeli

Przysztos¢ teorii 1 praktyki prognozowania, powtdrzenie materiatu,
przygotowanie do zaliczenia

Zaliczenie

N D (N[NNI~

Suma godzin

[
)]

Forma zajec - laboratorium

Liczba godzin

Lal | Wprowadzenie, zagadnienia organizacyjne 1
La2 | Metody statystyczne do prognozowania cen energii 2
La3 | Metody statystyczne przewidywania wytwarzania energii 2
La4 | Technika wstgpnego przetwarzania danych dla modelu 2
prognozowania ML/DL
La5 | Zaawansowane metody ML/ DL do prognozowania cen energii 2
La6 | Zaawansowane metody ML/DL do prognozowania produkcji energii 2
La7 | Ocena i walidacja dla wszystkich modeli prognostycznych 2
La8 | Zajecia podsumowujace. Zaliczenie. 2
Suma godzin 15

STOSOWANE NARZEDZIA DYDAKTYCZNE

N1. Wyktady z wykorzystaniem prezentacji multimedialnych
N2. Laboratorium ze stanowiskami komputerowymi przystosowane do pracy w grupach




OCENA OSIAGNIECIA PRZEDMIOTOWYCH EFEKTOW UCZENIA SIE

Oceny (F — formujaca Numer efektu Sposob oceny osiagnigcia efektu uczenia si¢

(w trakcie semestru), P | uczenia sig

— podsumowujaca (na

koniec semestru)

F1 (W) PEU W01 Kolokwium zaliczeniowe
PEU W02

P (W) P=F1

F1 (L) PEU UO01 Ocena poprawnos$ci rozwigzania zadan predykcji
PEU U02
PEU K01

P (L) P=F1 Srednia ocen czastkowych za zadania La2 do La7
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